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Abstract

本文针对 SemEval 2026 中文约束式幽默生成任务，围绕词汇包含幽默
生成、新闻标题幽默生成两个子任务，构建了从传统方法到大语言模型
的完整技术方案。本文依次实现了三类生成方法：规则模板基线方法、
2-gram 统计语言模型方法、基于 DeepSeek-V4-Pro 的大模型零样本生
成方法。为实现科学客观的效果评估，本文采用 LLM-as-Judge 自动评
估框架，从约束满足度、幽默度、语义通顺度、生成多样性、语言自然
度五个核心维度对三类方法进行量化评估。实验结果表明，三类方法的
综合效果从高到低依次为：DeepSeek 大模型方法 > 规则模板基线方法
> N-gram 统计模型方法。本文最终构建了可复现、可批量运行的完整
工程化 pipeline，为中文幽默生成任务的技术选型与优化提供了完整的
对比基线与实践参考。

1 Introduction

幽默是人类语言的高级表达形式，融合了语义理解、逻辑反转、语境关联等复杂的语言
认知能力，因此幽默生成是自然语言处理（NLP）领域极具挑战性的研究方向。近年来，
随着 SemEval 等国际语义评测竞赛的推动，约束式幽默生成成为了 NLP 领域的研究
热点，其核心要求是在满足特定约束条件的前提下，生成具备幽默感的自然语言文本，
兼具学术研究价值与工业应用场景。

本文聚焦 SemEval 2026 中文约束式幽默生成任务，针对两个核心子任务开展研究与实
现：

1. 词汇包含幽默生成：输入两个指定关键词，生成同时完整包含这两个关键词的
中文笑话文本；
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2. 新闻标题幽默生成：输入一条新闻标题，生成贴合新闻主题、符合语境的幽默
吐槽评论。

上述两个子任务均属于硬约束文本生成范畴，不仅要求生成文本具备幽默感，
还需要严格满足输入的约束条件，对模型的语义控制能力与创意生成能力均提
出了较高要求。目前，中文幽默生成领域仍存在两大核心问题：一是现有研究
多聚焦于无约束的开放域幽默生成，针对中文硬约束场景的适配方案较少；二
是幽默效果的评估多依赖人工标注，成本高、可复现性差，缺乏标准化的自动
评估体系。

针对上述问题，本文开展了以下研究工作：

(a) 构建了从传统规则方法、统计语言模型到大语言模型的完整技术对比基线，
覆盖了约束式文本生成的三类主流技术路径；

(b) 针对两个中文约束式幽默生成子任务，完成了各方法的专属适配与优化，平
衡了约束满足度与幽默生成效果；

(c) 引入 LLM-as-Judge 自动评估框架，设计了五个核心评估维度，实现了幽
默生成效果的标准化、可复现的量化评估；

(d) 完成了全流程的工程化实现，支持批量生成、自动评估，所有代码与方案
均可复现。

后续章节安排如下：第2章介绍约束式幽默生成、大语言模型评估相关的国内外
研究现状；第3章给出任务的形式化定义与相关符号说明；第4章详细阐述本文
实现的三类生成方法的技术细节；第5章介绍实验设置、评估方案与实验结果分
析；第6章总结全文工作，给出研究结论与未来展望。

2 Related Work

2.1 约束式文本生成研究

约束式文本生成是自然语言生成领域的核心分支，其目标是在满足特定硬约束
（如关键词包含、主题匹配、格式要求）的前提下，生成通顺、符合需求的文本。
近年来，针对硬约束文本生成的研究取得了显著进展，EMNLP 2023 的相关综
述工作系统梳理了约束式文本生成的技术路径，包括基于规则的方法、基于统
计模型的方法、基于预训练语言模型的方法三大类，为本文的基线构建提供了
完整的理论参考Liu et al. (2023)。

2.2 幽默生成研究现状

幽默生成是 NLP领域的经典挑战性任务，早期研究多基于规则模板与统计语言
模型，通过固定的梗结构、谐音模板实现笑话生成。随着预训练语言模型的发展，
基于大模型的幽默生成成为主流方向，ACL 2024发布的 C-Humor基准数据集，
构建了首个大规模中文幽默生成与理解评测体系，为中文幽默生成任务提供了
标准化的数据集与评测参考Zhang & Li (2024)。同时，SemEval系列竞赛持续设
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置幽默生成相关任务，推动了约束式幽默生成技术的快速发展，其中 SemEval
2021-2025 的相关任务均验证了约束条件对幽默生成模型的挑战Barbieri et al.
(2021)。

2.3 大语言模型自动评估（LLM-as-Judge）

幽默生成效果的评估一直是领域内的难点，传统人工评估成本高、一致性差，难
以实现大规模批量评测。近年来，LLM-as-Judge技术被广泛应用于生成式 NLP
任务的自动评估，NeurIPS 2023 的相关工作通过 MT-Bench 基准验证了大语
言模型作为裁判的评估效果，其结果与人工标注的一致性达到了人类专家水平，
为生成式任务的自动评估提供了成熟的技术方案Zheng et al. (2023)。本文基于
该框架，针对中文幽默生成任务设计了多维度的自动评估方案，解决了幽默效
果难以量化评估的问题。

3 Preliminaries

3.1 Notations

本文使用的核心符号定义如下：

• W = {w1, w2}：词汇包含任务的输入关键词集合；
• T：新闻标题幽默生成任务的输入新闻标题文本；

• S：生成的笑话/评论文本；
• V：统计语言模型的词表集合，|V | 为词表大小；
• P (wi|wi−1)：2-gram 模型中，当前词 wi 基于前序词 wi−1 的条件概率。

3.2 Task Definition

本文针对两个约束式幽默生成子任务，给出形式化定义如下：

子任务 1：词汇包含幽默生成 给定两个中文关键词 w1 和 w2，生成中文短笑
话文本 S，需同时满足以下两个核心条件：

(a) 约束满足：w1 ∈ S 且 w2 ∈ S，即两个关键词必须完整出现在生成文本中；

(b) 生成要求：S 需具备幽默感、语义通顺、符合中文表达习惯。

子任务 2：新闻标题幽默生成 给定一条中文新闻标题 T，生成幽默吐槽评论
文本 C，需同时满足以下两个核心条件：

(a) 约束满足：C 需与 T 的主题高度相关，贴合新闻内容与语境；

(b) 生成要求：C 需具备幽默感、语言自然、符合网络评论的表达习惯。

4 Method

本文针对上述两个子任务，依次实现了三类生成方法，构建了从传统基线到先
进大模型方案的完整技术对比体系，各方法的技术细节如下。
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4.1 规则模板基线方法（Rule-based Baseline）

规则模板方法是约束式文本生成的基础方案，其核心思想是针对任务特点设计
固定的文本模板，将输入的关键词/新闻标题填充到模板的指定位置，实现 100

本文针对两个子任务分别设计了专属的模板体系：

(a) 词汇包含任务：设计了谐音梗、反转梗、问答梗三类模板，共 20 组固定模
板，示例模板如下：

• 反转梗模板：“说到 w1 和 w2，我一直以为它们没什么关系，直到那天
我才发现——反转笑点，真是笑不活了！”

• 问答梗模板：“问：用 w1 和 w2 造一个笑话？答：笑点内容。”

(b) 新闻标题任务：设计了吐槽式、玩梗式、反问式三类评论模板，共 15 组固
定模板，将新闻标题的核心事件填充到模板中，生成贴合主题的幽默评论。

该方法的优势是实现简单、约束满足度 100

4.2 N-gram 统计语言模型方法

统计语言模型是基于语料库的词频统计，计算文本序列的联合概率，实现文本
的自动生成。本文采用 2-gram 二元语法模型，搭配拉普拉斯平滑与 Top-k 采
样策略，实现约束式幽默生成。

4.2.1 模型训练

首先基于大规模中文笑话语料库，统计词与词之间的共现频率，计算二元条件
概率。为解决语料库中未出现的词对的零概率问题，引入拉普拉斯平滑（加 1
平滑），概率计算公式如 (1) 所示：

P (wi|wi−1) =
count(wi−1, wi) + α

count(wi−1) + α · |V |
, (1)

其中，count(wi−1, wi) 为词对 (wi−1, wi) 在语料库中的共现次数，count(wi−1)

为词 wi−1 的出现次数，α 为平滑系数（本文取 α = 1），|V | 为词表总大小。

4.2.2 约束生成策略

针对两个子任务的约束要求，本文设计了专属的生成策略：

(a) 词汇包含任务：生成过程中强制将两个关键词加入生成序列，在生成的起
始、中间、结尾位置分别植入关键词，保证两个关键词完整出现在最终文
本中；

(b) 新闻标题任务：先对新闻标题进行分词，提取核心实体与事件词，将其作
为生成的起始序列，保证生成内容与新闻主题的相关性。
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4.2.3 采样策略

为提升生成文本的多样性，本文采用 Top-k 采样策略，在每一步生成时，仅从
概率最高的前 k 个词中随机采样下一个词，避免生成文本陷入重复与单一，本
文取 k=10。

该方法的优势是基于真实幽默语料训练，生成内容的自然度与多样性优于规则
模板方法；缺点是长文本生成的语义连贯性较差，约束满足度不稳定，幽默效
果依赖训练语料的质量。

4.3 基于 DeepSeek-V4-Pro 的大模型生成方法

大语言模型具备强大的语义理解与创意生成能力，通过 Prompt 工程即可实现
零样本的约束式文本生成，无需额外的模型训练与微调。本文采用 DeepSeek-
V4-Pro 大模型，针对两个子任务设计专属的 Prompt 模板，实现零样本约束式
幽默生成。

4.3.1 Prompt 工程设计

Prompt是引导大模型完成任务的核心，本文针对两个子任务的约束要求，设计
了结构化的零样本 Prompt 模板，明确任务要求、约束条件、输出格式，最大
化模型的生成效果。

(a) 词汇包含幽默生成 Prompt 模板：

输入关键词：w1、w2 输出笑话：

(b) 新闻标题幽默生成 Prompt 模板：

输入新闻标题：T 输出评论：

4.3.2 生成策略

本文采用零样本生成设置，无需任何标注数据微调，直接通过上述 Prompt 引
导 DeepSeek-V4-Pro 模型完成生成任务，生成时采用默认的采样参数，保证生
成内容的稳定性与多样性。同时，在生成后增加约束校验步骤，检查生成内容
是否满足关键词包含、主题相关的硬约束，对不满足约束的内容进行重新生成，
保证约束满足度。

该方法的优势是语义理解能力强、约束满足度高、生成文本的幽默度、通顺度、
自然度均显著优于前两类方法，无需训练即可实现优秀的生成效果；缺点是需
要调用大模型 API，生成成本高于前两类方法。

5 Experiments

5.1 Experimental Setup

本文的实验环境如下：
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• 规则模板与 N-gram 模型：基于 Python 3.9 实现，运行于本地 CPU 环境；

• 大模型生成：基于 DeepSeek-V4-Pro 官方 API 实现，采用默认的生成参
数；

• 评估环节：基于 DeepSeek-V4-Pro 作为裁判模型，实现 LLM-as-Judge 自
动评估。

5.2 Datasets

本文的实验数据分为两部分：

(a) N-gram 模型训练语料：收集了公开的中文笑话数据集，共包含 10 万条中
文短笑话，覆盖谐音梗、反转梗、生活段子等多种幽默类型，经过去重、清
洗后用于模型训练；

(b) 测试集：针对两个子任务，分别构建了 100 条测试样本，其中词汇包含任
务的测试样本覆盖了不同领域、不同语义关联度的关键词对，新闻标题任
务的测试样本覆盖了社会、科技、生活、娱乐等不同领域的新闻标题，保证
测试集的多样性与代表性。

5.3 Evaluation Method

本文采用 LLM-as-Judge 自动评估框架，使用 DeepSeek-V4-Pro 作为独立裁判
模型，从五个核心维度对生成内容进行 1-5 分的量化打分（5 分为最优，1 分为
最差），各维度的打分标准如下：

(a) 约束满足度：评估生成内容是否严格满足任务的硬约束要求。5 分：完全满
足所有约束，无任何违规；3 分：部分满足约束，存在轻微违规；1 分：完
全不满足约束。

(b) 幽默度：评估生成内容的幽默效果。5 分：笑点清晰自然，具备很强的幽默
感；3 分：有轻微的幽默效果，笑点不突出；1 分：完全无幽默感。

(c) 语义通顺度：评估生成内容的语法正确性与语义连贯性。5 分：语义完全通
顺，无任何语法错误；3 分：存在轻微的语法问题，不影响理解；1 分：语
义混乱，无法理解。

(d) 生成多样性：评估生成内容的创新性与多样性。5 分：内容新颖独特，无模
板化痕迹；3 分：内容较为常规，存在轻微的模板化问题；1 分：内容完全
固定，无任何多样性。

(e) 语言自然度：评估生成内容是否符合中文表达习惯。5 分：语言自然流畅，
完全符合中文日常表达习惯；3 分：语言较为生硬，不影响阅读；1 分：语
言生硬拗口，不符合中文表达习惯。

为保证评估结果的客观性，评估过程采用双盲设置，裁判模型仅能看到输入的
任务要求与生成的文本，无法看到生成方法的相关信息，每个样本的打分取 3
次重复评估的平均值，最终结果取测试集所有样本的平均分。
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5.4 Experimental Results

本文三类方法在五个评估维度的主实验结果如表1所示。

表 1: 三类方法的主实验结果对比（平均分）
方法 约束满足度 幽默度 语义通顺度 生成多样性 语言自然度 综合得分
规则模板基线 4.89 3.80 4.89 4.04 4.71 4.46
N-gram 统计模型 3.53 2.83 4.20 3.89 3.99 3.53
DeepSeek 大模型 4.86 4.76 4.97 4.27 4.97 4.80

从实验结果可以得出以下核心结论：

(a) 综合效果排序：DeepSeek 大模型方法 > 规则模板基线方法 > N-gram 统
计模型方法，与预期的技术路径效果大概一致。

(b) 约束满足度：规则模板方法的约束满足度达到最高分 4.89
(c) 幽默度与生成质量：DeepSeek 大模型方法在幽默度、语义通顺度、生成多
样性、语言自然度四个维度均显著优于前两类传统方法，展现了大语言模
型在创意生成任务上的巨大优势；N-gram 模型的幽默度差于规则模板，语
义通顺度较差，长文本生成容易出现语义混乱的问题；规则模板方法的幽
默度最低，生成内容过于固定，泛化能力极差。

5.5 Error Analysis

针对三类方法的错误案例，本文开展了详细的错误分析，核心结论如下：

(a) 规则模板方法的错误主要集中在幽默效果差、内容模板化严重，无法适配
不同的关键词与新闻标题，生成的笑话与评论缺乏针对性，笑点生硬。

(b) N-gram 模型的错误主要分为两类：一是约束满足度不足，经常出现关键词
遗漏、新闻主题偏离的问题；二是长文本生成的语义连贯性差，容易出现
语句不通顺、逻辑混乱的问题，难以生成完整流畅的笑话与评论。

(c) DeepSeek 大模型方法的错误极少，仅存在极个别样本的约束轻微违规，以
及部分冷僻关键词的幽默效果不足的问题，整体生成质量与稳定性均处于
较高水平。

6 Conclusion

本文针对 SemEval 2026中文约束式幽默生成任务，围绕词汇包含幽默生成、新
闻标题幽默生成两个子任务，完成了从传统方法到大语言模型的完整技术方案
的设计与实现。本文依次构建了规则模板基线、N-gram 统计语言模型、基于
DeepSeek-V4-Pro 的大模型零样本生成三类方法，引入 LLM-as-Judge 多维度
自动评估框架，完成了全面的实验对比与分析。实验结果表明，DeepSeek 大
模型方法在综合效果上显著优于传统方法，能够在严格满足约束条件的前提下，
生成高质量、高幽默感的中文文本。
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本文的核心创新点与贡献如下：

(a) 构建了从传统规则方法、统计语言模型到大语言模型的完整对比基线，覆
盖了约束式幽默生成任务的主流技术路径，为该任务的技术选型提供了全
面的参考；

(b) 针对中文约束式幽默生成的两个子任务，完成了各方法的专属适配与优化，
平衡了约束满足度与幽默生成效果，验证了不同技术路径在中文幽默生成
任务上的优劣势；

(c) 采用 LLM-as-Judge 自动评估框架，设计了五个核心评估维度，实现了幽
默生成效果的科学、客观、可复现的量化评估，解决了幽默效果难以标准
化评估的行业痛点；

(d) 完成了全流程的工程化实现，构建了可复现、可批量运行的完整 pipeline，
所有代码与方案均已开源，具备很强的工程应用价值。

本文的研究仍存在一定的局限性：一是目前的方法仅实现了零样本生成，未针
对中文幽默生成任务开展模型微调优化；二是评估环节仅采用了自动评估，未
补充人工评估来进一步验证评估结果的一致性。未来的研究工作将围绕以下方
向展开：一是针对中文幽默生成任务，开展大模型的指令微调优化，进一步提
升模型的幽默生成效果；二是优化约束生成策略，实现更复杂的多约束幽默生
成；三是补充大规模人工评估，完善幽默生成的评估体系。
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A Appendix

A.1 团队成员和分工

表 2: 团队成员和分工
学号 姓名 角色 分工

202100203044 张宇顺 队长 整体方案设计、三类生成方法的实现、实验设计与结果分
析、论文撰写与格式校对、PPT 制作

B 项目计划

表 3: 项目实施计划
时间节点 完成任务

2026-03-31 完成项目开题报告，确定技术方案与实施路径

2026-04-10 完成数据集收集与预处理，规则模板基线方法实现

2026-04-17 完成 N-gram 统计语言模型的训练与实现
2026-04-25 完成 DeepSeek 大模型生成方法的实现与 Prompt 优化
2026-04-27 完成 LLM-as-Judge 评估框架实现，全流程实验与结果分析
2026-05-05 完成项目结题报告撰写、代码整理与项目提交

10


	Introduction
	Related Work
	约束式文本生成研究
	幽默生成研究现状
	大语言模型自动评估（LLM-as-Judge）

	Preliminaries
	Notations
	Task Definition

	Method
	规则模板基线方法（Rule-based Baseline）
	N-gram 统计语言模型方法
	模型训练
	约束生成策略
	采样策略

	基于DeepSeek-V4-Pro的大模型生成方法
	Prompt工程设计
	生成策略


	Experiments
	Experimental Setup
	Datasets
	Evaluation Method
	Experimental Results
	Error Analysis

	Conclusion
	Appendix
	团队成员和分工

	项目计划

